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> 3500 
toepassingen
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Verlies van binding van de vezels in cement / gips /… 
=> vrijstelling vezels in binnen en buitenlucht
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 jaarlijks tot 250.000 kg asbeststof vrij uit daken-gevels
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tot 170.000 mg/kg.ds
(norm = 100 mg/kg.ds) 

tot 22.000 mg/kg.ds
(norm = 100 mg/kg.ds) 

tot 1,5 miljoen v/l



aanleiding tot actie is verwering, niet enkel onzorgvuldig handelen

niet enkel de (bouw)professional maar iedere burger 

niet enkel op het werk maar ook thuis, school, sportclub, 
jeugdvereniging 
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Materialendecreet

▪ Mijlpaal 2032: asbestinventaris (verkoop of generiek) in databank

▪ Mijlpaal 2034: verwijderen van 
o asbestcement buitenschil + niet-hecht (indien eenvoudig bereikbaar)
o enkel verplicht voor publieke constructies, (voorlopig) streefdatum voor 

alle anderen

▪ Mijlpaal 2040: Vlaanderen asbestveilig => verwijderen van 
o indien verhoogd risico en eenvoudig bereikbaar
o enkel verplicht voor publieke constructies, (voorlopig) streefdatum voor 

alle anderen
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Wat kan ons helpen?

Om voortgang in uitvoering van beleid op 
te volgen

Om anderen op weg te zetten
▪ Heb is een asbestverdacht dak of niet 

(particulieren, bedrijven,…)
▪ Moeten we ons beschermen of niet 

(hulpdiensten, aannemers, …)
▪ Is er nog veel asbest in onze 

stad/gemeente 
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Beperkt 
budget

Tijds-
aspect

Gebiedsdek-
kend en 
uniform

Opvolgen
En 

herhaalbaar

Hoe? AI?



Samenwerking met AIV en Vito
Analyse van de inzet van machine learning technieken voor de 

inventarisatie van potentieel asbest materiaal op daken.

Proof of concept voor OVAM 2018

Hoe? AI ?
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multi-spectraal 
(RGB) – 10cm

multi-spectraal 
(RGB) – 5cm 

APEX hyper-
spectraal (0.4 tot 2.5 

μm) – 200 à 300cm

RELEVANTE ALGORITMES

Spectral Angle
Mapper (SAM)

object-based
Decission Tree 
classifier

Convolutional
Neuraal Netwerk 
(CNN) – Deep
Learning

LiDAR campagne 
2013-2015

Project 
vluchten

Project 
vluchten

RELEVANTE INPUT DATA LEREN

calibratie
spectra

grote
training/
validatie 
dataset

Informatie Vlaanderen - EODaS/VITO-RS



Informatie Vlaanderen - EODaS/VITO-RS

Hoe? AI
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Deep learning

PATRONEN DEFINIEREN

PATRONEN HERKENNEN + 
LOKALISEREN

LEREN

PATRONEN LABELEN

UITVOEREN

Recepten voor schrijven, spreken, herkennen en labelen op basis van 
een leerproces. 
‘Leren’ van neurale netwerken: het gewenste resultaat uitdrukken in 
de vorm van voorbeelden in plaats van instructies

schaap

Veel 
voorbeelden!

geen 
schaap

schaap



Deep learning
Analyse van de inzet van machine learning technieken voor de 

inventarisatie van potentieel asbest materiaal op daken.

Proof of concept voor OVAM in 2018

Hoe? AI – Earth Observation Data Science
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CNN op RGB luchtopnamen (5cm) – niet regionaal beschikbaar in Vlaanderen 

96% 
overeenkomst 
met referentie

Informatie Vlaanderen - EODaS/VITO-RS



Deep learning
Analyse van de inzet van machine learning technieken voor de 

inventarisatie van potentieel asbest materiaal op daken.

Proof of concept voor OVAM in 2018

Hoe? AI – Earth Observation Data Science
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CNN op RGB luchtopnamen (10cm) – regionaal beschikbaar in Vlaanderen 
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80% 
overeenkomst 
met referentie

Informatie Vlaanderen - EODaS/VITO-RS



Informatie Vlaanderen - EODaS/VITO-RS

Hoe? AI – Earth Observation Data Science
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Deep learning
Analyse van de inzet van machine learning technieken voor de 

inventarisatie van potentieel asbest materiaal op daken.

Proof of concept voor OVAM in 2018

SAM 
APEX 2m

CNN  
RGB 10cm

CNN 
RGB 5cm resolutie

overeenkomst

0
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0
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Resultaten zullen nooit 100% correct zijn



Deep learning

▪ Multispectrale beelden 10cm 

▪ Deep learning (CNN)

▪ Een goed leerproces, vereist steeds 

degelijke en voldoende ‘leer’voorbeelden

▪ Opbouw referentiesets (training, testing, 

review, … 

Resultaten geven indicatie van waar ‘potentieel’ een asbesthoudend dak 
zou kunnen aanwezig zijn

Hoe? AI – Earth Observation Data Science
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Aanbevolen combinatie uit 
de PoC, zowel naar prestatie 
als inzetbaarheid

Samenwerking (Opleiding en 
opvolging) met PASSwerk
(http://passwerk.be)

Informatie Vlaanderen - EODaS/VITO-RS



> 89,0% overeenkomst CNN classificatie raster

> 81,6% overeenkomst geïnterpreteerde vector afgeleide

> Resultaten geven nooit 100% de werkelijkheid weer.

> Resultaten geven altijd een waarschijnlijkheid op de aan/af-
wezigheid van asbest 

Voorbeeld huidig resultaat 
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Mogelijke inzet resultaten?
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Analyse van mogelijk toekomstig gebruik van de resultaten:

- OVAM 

- Nulmeting; basis voor frequentiële monitoring

- Combinatie met andere gegevens zoals zonnekaart, potentiële installatie > 10kW, 
kaarten van nog te isoleren daken, …. => Vlaamse beleidsdoelstellingen

- Particulieren: implementatie in woningpas 

- Steden en gemeenten: 

- lokale projecten mbt asbestverwijdering

- Incidenten/klachten/ … 

- Hulpdiensten (brandweer): analyse hoe de OVAM op basis van de verzamelde gegevens 
ondersteuning kan bieden juiste bescherming en juiste aanpak

Het toekomstig gebruik van de data zal verder worden geanalyseerd, waarbij 
rekening dient gehouden met zowel inhoudelijke, technische als juridische 
randvoorwaarden (oa GDPR)



Meer info, contacteer
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Digitaal Vlaanderen

Programma Earth Observation Data Science (EODaS) 

Nancy Van Camp

Nancy.vancamp@vlaanderen.be

Vlaams Instituut voor Technologische Ontwikkeling

VITO Remote Sensing

Jan Biesemans

Jan.biesemans@vito.be Meer info op 
www.ovam.be/asbest

mailto:Nancy.vancamp@vlaanderen.be
mailto:Jan.biesemans@vito.be

